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USO DE ARBOLES DE DECISION PARA LA ENSENANZA DE LA
ESTADISTICA INFERENCIAL

valdivieso Carlos, Zyaldivieso Oscar, 3Valdivieso Roberto

Resumen. El articulo muestra la utilidad de los arboles de decision para facilitar al alumno la eleccion del intervalo de confianza adecuado,
pudiéndose estimar la media, proporcion o varianza poblacionales o la diferencia de medias, proporciones o cociente de varianzas.
Esta eleccion puede dificultarse mucho, ya que depende de muchos factores, entre los cuales estan:

e El numero de muestras que se comparan.

e La normalidad de las poblaciones de las que provienen las muestras.
El tamaiio de las muestras.
El conocimiento de las varianzas poblacionales.

e Ladependencia de las muestras.

e Laigualdad de las varianzas poblacionales.
Los autores han configurado 3 darboles de decision tomando en cuenta estos factores y otras consideraciones teéricas y empiricas:
1. Un drbol general que ayuda a establecer el intervalo de confianza adecuado para la estimacion.
2. Un arbol que se usa cuando se quiere estimar la media poblacional.
3. Un arbol util para elegir el intervalo de confianza cuando se quiere estimar la diferencia de medias.
El articulo expone el uso de los arboles de decision con un ejemplo para ilustrar su facil manejo, rapidez y asi realzar su utilidad en la
ensefianza. Una de las principales virtudes de los drboles de decision configurados es que presentan exhaustivamente todas las opciones
disponibles para realizar la estimacion. Compardndolos con otros métodos de ayuda a la eleccion, presentan las siguientes diferencias:

e Son mas faciles de usar y requieren de menor tiempo y espacio que los flujogramas.

o Son mas completos que las tablas resumen.
Este método puede ser usado para otras dreas de la estadistica. Por otro lado los drboles de decision tienen implicaciones de uso en la
informatica, al sistematizar el proceso de eleccion, y pueden ser usados para la configuracion de un software estadistico mds amigable que
los actuales.

Palabras claves: Estadistica inferencial, Arboles de decision, Estimacion estadistica, Intervalos de confianza, Estadistica educacional.

Abstrat. The article shows the usefulness of decision trees to provide students with the choice of appropriate confidence interval, being able
to estimate the mean, proportion or population variance or difference of means, proportions or ratio of variances.
This choice can be a tough lot, and it depends on many factors, among which are:
The number of samples to be compared.
The normality of the populations from samples.
The size of the samples.
Knowledge of the population variances.
The dependence of the samples.
e The equality of population variances.
The authors have set 3 decision trees taking into account these factors and other theoretical and empirical considerations:
1. A general tree that helps to establish appropriate confidence interval for the estimate.

2. A tree that is used when we want to estimate the population mean.
3. A useful tree to choose the confidence interval when you want to estimate the mean difference.
The article describes the use of decision trees with an example to illustrate its ease of use, speed and thus enhance their usefulness in
teaching. One of the main virtues of the decision trees is that they have fully configured all the options available to make the estimate.
Compared with other methods of assistance to the election, show the following differences:

. They are easier to use and require less time and space that the flow diagrams.

®  Are more complete than the summary tables.
This method can be used for other areas of statistics. On the other hand the decision trees have implications for use in computing, to
systematize the process of choice, and can be used for configuring a statistical software more friendly than at present.
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1. LA ESTADISTICA INFERENCIAL
1.1. CONCEPTOS

Es la rama de la Estadistica que se ocupa del uso
de los conceptos de la probabilidad para afrontar el
riesgo y la incertidumbre en la toma de decisiones.
Los conceptos basicos de las distribuciones
muestrales, sirven como base para la estadistica
inferencial. Esta comprende dos areas:

e La estimacion, que consiste en estimar los valores

e Pruebas paramétricas, si lo que se desea es
probar una hipdtesis acerca de un parametro
poblacional en estudio. Se debe realizar la
suposicion de que las muestras obtenidas por el
proceso de muestreo aleatorio deben haber sido
extraidas de una poblacion normal

e Pruebas no paramétricas, si lo que se desea es
probar una hipétesis en las cual no se requiere el
uso de un parametro poblacional y no se requiere
realizar ninguna suposicion acerca de la forma de

de los pardmetros de la poblacién bajo estudio. la poblacion.

e Las pruebas de hipotesis, que constituyen el A continuaciéon se muestra en la Tabla I los
proceso de aceptar o rechazar declaraciones o principales métodos estadisticos inferenciales
supuestos, generalmente relacionadas con paramétricos y no paramétricos.
caracteristicas poblacionales.

Las pruebas de hipdtesis pueden ser a su vez:

TABLA 1
Uso de drboles de decision para la enseiianza de la estadistica inferencial
Métodos estadisticos inferenciales
WIT Nimero de poblaciones
TIPO de inferencta
Una Dos Mayora2
Paramétrica Media Diferencta de medias ANOVA simple
Varianza Cociente e varianzas ANOVA de blogues
Proporeion Diferencia de proporciones

No paramétrica Prucba de signos

Prucba de bondad de ajuste

Prucha de signos
Prucba U de Mann-Withney
Prueba de independencia de aributos

Prueba H de Kruskal Wallis

Fuente: Elaboracion propia

1.2. APLICACION A LA EN,SENANZA DE LA
ESTIMACION

Ahora bien, si nos ocupamos en la ensefianza de la
estimacion estadistica, el estudiante generalmente
tiene bastantes problemas para fijar un esquema
mental de conocimientos que le permita analizar un
problema planteado y reconocer sin ayudas
adicionales (resumenes, cuadros sindpticos, flujos
de decision, etc.) rapidamente el tipo de intervalo de
confianza que debera utilizar para la estimacion,
junto con el calculo de los valores criticos que
toman en cuenta distintas distribuciones de
probabilidad (t de Student, distribucion normal
estandar z, chi-cuadrada , F de Fisher, etc.). Levin y
Rubin (1996) y Berenson, Levine y Krehbiel,
(2001), usan flujogramas para ayudar a la decision
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de elegir el intervalo adecuado, sin embargo este
método no tiene la contundencia deseada y ocupa
mucho espacio para plasmar todas las alternativas.
Generalmente la mayoria de los autores usan tablas
resumen que no son exhaustivas (Freund y Simon,
1994; Miller, Freund y Jonson, 1992; entre otros), o
ninguna ayuda adicional para la eleccion (Mason y
Lind, 1995; Lobez y Casa, 1967; Maisel, 1973;
Garcia, 1985, entre otros). En este articulo se
propone que esa ayuda requerida por el estudiante
sea un arbol de decision por la facilidad y rapidez
en lograr el objetivo. Mendenhall (1990) propone el
uso de un arbol de decision, pero es muy simple y
con pocas alternativas de analisis. A continuacion
se mostrard el uso de arboles de decision en la
estimacion de parametros poblacionales.
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2. LA ESTIMACION ESTADISTICA
2.1. INTRODUCCION

En  muchos experimentos, problemas o
investigaciones, el estudiante quiere saber si la
diferencia de medias, proporciones o varianzas entre
dos poblaciones es significativa, o a veces si la
media, proporcidén o varianza se conforman a un
valor patron; también estara interesado en conocer
un intervalo en el que se espera contenga el valor de
la diferencia de medias, proporciones o varianzas de
las dos poblaciones; o de la media, proporcion o
varianza de una poblacion; y por lo tanto, debera
usar la estimacion estadistica.

2.2. TIPOS DE ESTIMACIONES

Un estimador es un estadistico muestral con el cual
se estima un parametro de la poblacion (media,
proporcion o varianza). Una estimacion es un valor
especifico observado de un estadistico. En la vida
real se desconocen los valores de los parametros de
las poblaciones que se estudian. Se pretende
entonces estimarlos mediante informacién muestral.
Para esto puede hacerse una:

e Estimacion puntual, que es un valor unico que
pretende estimar el valor del parametro. Dos

estimadores puntuales son: la media muestral

n
X%

(para la media poblacional): X = ,y la

varianza muestral, (para la varianza poblacional):
n 2 —2
2 i=1 % "X
S =
n—1
e Estimacion por intervalo, que es un intervalo
numérico en donde se pretende encontrar el valor

del parametro bajo estudio.
2.3. CRITERIOS DE UN BUEN ESTIMADOR

e Imparcialidad, cuando, en promedio, los valores
del estimador coinciden con el verdadero valor
del parametro.

e Consistencia, si al aumentar el tamafio de la
muestra, se logra una seguridad casi absoluta de
que el valor del estadistico se acerca mucho al
valor del parametro.

e Eficiencia, designa el tamafio del error estandar
del estadistico. Cuanto menor sea, el estimador es
mas eficiente.

e Suficiencia, si utiliza la informacion contenida en
la muestra, al punto que ningun otro estimador
podria extraer de esta ultima mas informacion
referente al parametro de la poblacidon que va a
ser estimado.
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Los métodos para determinar los mejores
estimadores son los de maxima verosimilitud y el de
momentos (Mood/Graybill, 1976; Maisel, 1973;
entre otros).

2.4. ESTIMACION POR INTERVALOS

Una desventaja de los estimadores puntuales, es que
no se sabe que tan cerca se encuentran del valor del
parametro que estiman. Con el fin de obtener alguna
medida de la precision en una estimacion, se
determina un intervalo de valores (intervalo de
confianza), que incluird el valor del pardmetro con
una probabilidad prefijada (1-«) , donde “a ”, es la

probabilidad de que el intervalo no contenga al
verdadero valor del parametro (nivel de
significancia). Los intervalos de confianza pueden
ser construidos utilizando el método del pivote
(basado en el teorema central del limite y la ley de
los grandes nimeros). A continuacién se muestra un
ejemplo.

De una poblacion normal, de la cual se quiere
estimar la media, pero por alguna razon se conoce
su desviacion estandar, se extrac una muestra
aleatoria sin importar su tamafio. La variable

X—p
o
Jn

tipificada, para una poblacion infinita es: z =

Sabiendo que tiene una distribucion normal:

—Za 0

2
El intervalo de confianza donde se pretende hallar la
media de la poblacion estd comprendido entre —z

— R

indica la probabilidad de que la

yzgyl—a

2
media poblacional se encuentre en ese intervalo:

P(—zgﬁzszg) =l-a
2 2

7: P| —za<*"H<za
2 O 2
n

error

Sustituyendo =l-«a.

Multiplicando por el estandar:

P|-za- % <x- Szgljzl—a. Despejando la
[ gerree s pe

media de la desigualdad simultanea, se tiene el
intervalo deseado:

P()_c—zgis,usf+zgl) =l-a

2n 2+/n
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2.5, PROCESO DE LA ESTIMACION
ESTADISTICA

Con los conceptos anteriores, es importante que el
alumno entienda el proceso que se debe seguir para

realizar una estimacion. Se lo presenta en el
esquema 1.

ESQUEMA 1
Uso de arboles de decision para la enserianza de la estadistica inferencial
Proceso de la estimacion estadistica

Poblacion 1. Qué se quiere estimar?

Tamaiio de la
poblacion (N)

-
Inferencia

Muestra

Tamarfio de la
muestra (n)

Media de la poblacidn (i)

Proporcion de la poblacidon (P)

Varianza de la poblacién (%)

2. éCudl es el procedimiento?

Se determina el tamafio poblacional (N)

Se determina el tamafio muestral (n)

Se extrae una muestra representativa de |z poblacidn:
Se determinan los estadisticos de la muestra:

Media de la muestra (X)
Proporcion de la muestra (§)

Varianza de la muestra (52)

A partir de |los estadisticos se calcula el intervalo de
confianza para estimar los parametros poblacionales:

P para estimar P

r para estimar

s para estimar o

Fuente: Elaboracion propia

2.6. ARBOLES DE DECISION

Se ha deducido un intervalo de confianza. Sin
embargo, existen muchas combinaciones, ya que el
intervalo depende de varias condiciones:

;Cuantas poblaciones se estan investigando?

Pudiendo ser una o dos poblaciones.

Si es una poblacién, ;qué parametro poblacional

se quiere estimar? Pudiendo existir las siguientes

alternativas: Media, proporcion y varianza.

Si se quieren comparar dos poblaciones, ;qué

pardmetros poblacionales se quieren estimar?

Pudiendo existir las siguientes alternativas:

Diferencia de medias, proporciones o cociente de

varianzas.

Si se quiere estimar la media poblacional, ;la

muestra proviene de una poblacion normal o no?

e Si proviene de una poblacion normal, ;se
conoce la varianza de la poblacién o no? Si no
se conoce, /el tamafio de la muestra es menor a
30 o mayor que ese valor?

e Si no proviene de una poblacion normal, ;se
conoce la varianza de la poblacion o no? Si se
conoce, ;el tamafio de la muestra es menor a 20
o mayor que ese valor? Si no se conoce, jel
tamafio de la muestra es menor a 50 o mayor
que ese valor?
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e Si se quiere estimar la diferencia de medias
poblacionales, ;las varianzas de las poblaciones
son conocidas?

e Si no son conocidas, ;Los tamafios muestrales
son menores a 30 o mayores? Si son mayores,
(las muestras son dependientes o independientes?
Si son menores, ;las muestras son dependientes o
independientes? Si son independientes, las
varianzas de las poblaciones son iguales o
diferentes?

Con la informacion contenida en las preguntas

anteriores, se han configurado 3 arboles de decision

que permitan sistematizar la eleccion del intervalo
de confianza adecuado.

e Figura 1. Muestra un arbol de decision general
para elegir el intervalo de confianza adecuado
al problema que se quiere resolver. Si la
eleccion es utilizar un intervalo de confianza
para la media poblacional, se debe ir a la Figura
2, y si es un intervalo de confianza para la
diferencia de medias, se debera ir a la Figura 3.

e Figura 2. Muestra un arbol de decision para
elegir el intervalo de confianza adecuado para
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la estimacion de la media poblacional, tanto
para poblaciones normales como no normales.

e Figura 3. Muestra un arbol de decision para
elegir el intervalo de confianza adecuado para
la estimacion de la diferencia de medias
poblacionales, para poblaciones normales.

Vale la pena analizar cuales han sido las bases
tedricas y empiricas para la configuracion de la
Figura 2. Garcia (1985), Hays y Winkler (1971) y
muchos otros autores, afirman que cuando el
tamafio muestral es mayor a 100 se puede sustituir
la curva normal por la distribucion t como
distribucién muestral. Sin embargo también afirman
que empiricamente para n>30 la media aritmética
muestral presenta ya una distribucion que se
aproxima suficiente a la normal y que los intervalos
de confianza resultantes son casi idénticos a los
obtenidos utilizando la varianza verdadera. Cuando
n<30 es mejor utilizar la distribucién t de Student.
Esto se cumple si la muestra proviene de una
poblacion normal.

Si una muestra proviene de una poblacion que no es
normal, y la varianza poblacional es conocida, el
tamafio muestral que separa el uso de la distribucion
z 0 no es de 20, ya que las pruebas no paramétricas
de signos de datos pareados o la U de Mann-
Whitney se basan en un proceso binomial, en la que
tal distribucion se vuelve simétrica para una
probabilidad de éxito de 0.5 y tamafio 20 (Mason y
Lind, 1995; Freund y Simon, 1994; Miller, Freund y
Jonson, 1992; Mendenhall, 1990, entre otros). Si la
muestra es menor a 20, se debera hacer uso del
Teorema de Tchebysheff para el calculo del valor
critico k (Hays y Winkler, 1971; Freund y Simon,
1994) (Ver pie de pagina de la Figura 2).

Si una muestra proviene de una poblacion que no es
normal, y la varianza poblacional es desconocida, el
tamafio muestral que separa el uso de la distribucion
z 0 no es de 50. Este valor de nuevo, sale de la
practica empirica, esta vez de los autores del texto,
quienes han demostrado que si se separa un estudio
con tamafio muestral n en varios con tamaiio 50, las
conclusiones son practicamente las mismas. Si n<50
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no hay mas salida que desistir de obtener un
intervalo de confianza.

Cuanto mayor incertidumbre existe (es decir la
poblacion no es normal, no se conoce la varianza
poblacional y el tamafio muestral es pequefio), el
valor critico k (determinado por la distribucion z, t o
el teorema de Tchebysheff) serd mas grande, y por
lo tanto, el intervalo tendrd un rango mayor y
poseera menor precision.

El estudiante podra usar el arbol de decision de la
Figura 1 (y si es el caso remitirse a los arboles de
las Figuras 2 y 3), cuando tenga que resolver
cualquier problema para la estimacion de un
pardmetro poblacional. Su uso es sencillo, sin
embargo, se mostrard un ejemplo para mayor
claridad.

2.7. EJEMPLO PARA EL USO DEL ARBOL
DE DECISION

Un nuevo dispositivo de filtrado se instala en una
planta quimica. Muestras aleatorias arrojaron la
siguiente informacion del porcentaje de impurezas,
antes y después de la instalacion:

Muestra/Estadisticos | Media | Vartanza | Tamafio
Antes 125 | 101.17 8
Despues 102 | 9473 9

a) Establezca una forma para estimar si el
porcentaje de impurezas presenta la misma
variabilidad antes y después de la instalacion del
nuevo dispositivo de filtrado. Use 1 —a = 0.95.

b) (El dispositivo de filtrado ha reducido el
porcentaje medio de impurezas de forma
significativa?

¢) Si el porcentaje medio de impurezas permitido en
la planta quimica es de 5%, ¢se llegd a cumplir la
meta?
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FIGURA 1

Uso de drboles de decisién para la enseiianza de la estadistica inferencial

ARBOL DE DECISION PARA ESCOGER EL INTERVALO DE CONFIANZA ADECUADO

éPalabra clave?

Variabilidad
Dispersion

Fraccién
Porcentaje
Probabilidad

Una

Comparacién
de promedios
¢Nimero de omparacién de
poblaciones varianzas

involucradas?

Comparacid
de fracciones

¢Qué se quiere
estimar?

Use el siguiente intervalo de confianza:
Media (Figura 2)

p s ) s 1
L ¢ R =1—a
n>30 5 4 = P 1
V2n Van
Varianza
it (n—1)s2 2 (n—1)s? o
2 = =03 -
x%.n—l Xl—%n—L
| |
501 — 5 51— 6
Proporcién P | p — ze |ui3p Sp+aze \u =1—-a
7| n z, | n
N\ N
Diferencia de medias (Figura 3)
2 - 2 2
1 1
Cociente de varianzas P 3_27 < 012 < 8_12 — T
S3 F%,nl—l_nz—i 03 S2 Fi—g.?‘ll—L,?lz—l
B.=p) | p1-5))
Diferencia de Pl =pP1) Pall—=p2)
+ =Pk -P=

proporciones

P| (b; —py) — za |
(b1 — 1) A "
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FIGURA 2
i Uso de darboles de decision para la ensefianza de la estadistica inferencial
ARBOL DE DECISION PARA ESCOGER EL INTERVALO DE CONFIANZA ADECUADO PARA LA MEDIA DE LA
POBLACION

Cualquier n

Grande

Pequeiio

Grande

No Normal

Pequefio

éDistribucién de
la poblacién?
Grande

No

éVarianzade la &
Pequefio

poblacién conocida? n<s0

éTamafio muestral?

El valor critico k, es el valor determinado por el
teorema de Tchebysheff (Freund y Simon, 1994):
“Para cualquier conjunto de datos y cualquier
constante k£ mayor que uno, el porcentaje de los
datos que debe caer dentro de k& desviaciones
estindar de cualquier lado de la media es de por

Ln

menos 1 — i Por lo tanto, uno puede estar
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Use el siguiente intervalo de confianza:

a @ l—a
2 .\n’ 2 .\n’n
i O- T
P(x—k ,_‘_-ZJqu-l-.R—,_):l—a
vn Vn
— S —
P(:{'—zg7£,u‘_ X -I-zg—,_)z l1—a
Z.Vn 2 .\‘,"n
No existe intervalo de confianza
seguro que, por ejemplo, el l—é =75% de los

valores de una distribucion deben caer dentro de
mas o menos dos desviaciones estindares. Por
ejemplo, si el investigador quiere un intervalo de
confianza del 95%, el valor de k& debe ser de

M. [T
k_\/;_ o =447
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FIGURA 3
Uso de darboles de decision para la enseiianza de la estadistica inferencial
Arbol de desicion para escoger el intervalo de confianza adecuado para la diferencia de medias de poblaciones normales

Use el siguiente intervalo de confianza:

& e Ll
- Pl(R-%)-za|—+—<iy -, < (% x2J+zg|\—+— =1-a
Cualquier n Vi N IR
2 @2 (2
g o st 8 S, 55
P (3‘1_’(2)_ZE||—+—i#1—#2_('61 B)ta |ttt |=1-a
LNy N T (M, N
Grande yoro LT

éVari;:\za.s de las 2<30 B ngt+n, -2
pol acllones Pequern
conocidas? No fo2 g2 Is2 52
iTamafio Pl -%)—te, [ +2 -t < (f-T) 41, [F+2 | =1-a
tral? No @M T\
Mmuestrals ¢ Muestras
: 2
dependientes? ;yarianzas de las (S_f t ﬁ)
poblaciones V= %_ 2
iguales? (ﬁ) (ﬁ)
Wl Ny
n+1 T ny+1

Reemplazando la informacion muestral y puntos

X,y s, son la media y la desviacién estandar °C - fa Ik !
criticos de la distribucion de Fisher:

muestrales de la diferencia de datos pareados. u »

es la diferencia de medias poblacionales de datos

2
10117 11 _101.17 1 _|_ 950,

pareados. s, ©s la desviacion estandar promedio de 94.73 4537 27 94.730.20
2
las muestras. v representa los grados de libertad de 5
la distribucion ¢ de Student. Plo 24<i<5 23| = 95%
Resolucion. ’ 70'§7 '

a) De la Figura 1, respondemos:

e /Numero de poblaciones? Como existe una
muestra antes y otra después, éstas se
extrajeron de dos poblaciones.

e ;Palabra clave? Comparacion de varianzas.

Por lo tanto usamos el intervalo para el cociente de

La variabilidad del porcentaje de impurezas antes y
después de la instalacion del nuevo dispositivo de
filtrado es la misma, ya que el intervalo contiene el
valor de 1.
b) De la Figura 1, respondemos:

e ;Numero de poblaciones? Como existe una

varianzas: A
muestra antes y otra después, éstas se
s]2 1 0-12 . 512 1 .y extrajeron de dos poblaciones.
i) =l-a e ;Palabra clave? Comparacion de medias.

2 Fa T 2T 2F «a
S5 = m-l,n,—-1 o5 85 L1—Zm—1,n—1 .
2 2 %2 T Nos vamos a la Figura 3:
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= ;Las varianzas de las poblaciones son
conocidas? “No”.

= ;Tamafios muestrales? “Menores a 30”.

=  ;Muestras dependientes? “No”.

= ;Varianzas poblacionales iguales? “Si”
(Resultado del inciso a)).

Por lo tanto se usa el siguiente intervalo para la
diferencia de medias:

P| (3= )t vsp [+ L <pa—1o (3% e s 1#]—1—0:
[(1 2L, [y SRR HE s, [t

2 2
con s = \/(l’ll—l)Sl +(I12—1)S2
P m+ny—2

Reemplazando la informacién muestral y puntos
criticos de la distribucion #:

=9.89

_ \/(8—1)101.17+(9—1)94.73
p = 8+9-2

P((lzs-lo.z)-(z13)9.89\/%%54-;Q5(125-102)+(213)9.89@):95%

P(=7.94< 14— 115<12.54) = 95%
El dispositivo de filtrado no ha sido efectivo, porque
el porcentaje medio de impurezas antes y después es
el mismo (el intervalo contiene el valor de 0).
c) De la Figura 1, respondemos:
e Numero de poblaciones? Como solo se
quiere ver si con el nuevo dispositivo se llegd
a la meta: Una.
(Palabra clave? Media.
Nos vamos a la Figura 2:
= ;Distribucion de la poblacion? Vamos a
suponer que la muestra proviene de una
poblaciéon normal.
= ;Varianza de la poblacion conocida?
“No”.
= ;Tamafio muestral? Pequefio.
Por lo tanto el intervalo para la media es:
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P|x—ta , (-S<usxi+ta , - |=1-«a
( Z,n l\/ﬁ H Z,n 1\/ﬁ

Reemplazando la informacion muestral y puntos
criticos de la distribucion t:

P(10.2—2.31%?@310.%2.31%@ = 95%

P(2.712u<17.69) = 95%
Se llegd a cumplir la meta del porcentaje de
impurezas permitido, ya que el intervalo contiene el
valor de 5%.
Aclaracion: Los valores criticos F, t o z para los
distintos intervalos de confianza con una
probabilidad de certeza, se determinan mediante las
tablas estadisticas respectivas que se pueden
encontrar en cualquier libro de Estadistica.

3. CONCLUSIONES E IMPLICACIONES

Se han configurado arboles de decision para elegir
el intervalo de confianza adecuado en la resolucion
de problemas de estimacion estadistica, a partir de
bases tedricas y empiricas generalmente aceptadas.
Este método se constituye en una gran ayuda
didactica para el estudiante que le permitird
aprender con mayor facilidad, ya que es facil de
comprender y usar, y brinda la solucion de eleccion
de forma mas rapida y exhaustiva que los métodos
de flujogramas o tablas resumen. Por otro lado, se
presta para el uso en la informatica, por su forma
sistematizada de eleccion, y la configuracion de un
software estadistico mas amigable que los actuales.
Por otro lado, el método de arboles de decision
puede ser usado de manera similar a la de los
intervalos de confianza en otros temas de la
estadistica inferencial, como ser: pruebas de
hipdtesis, tanto paramétricas como no paramétricas,
modelos probabilisticos, modelos de regresion; o en
temas de la estadistica descriptiva, control
estadistico de calidad o el disefio y andlisis de
experimentos (los autores han desarrollado el
método en todas estas areas).
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